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' Introducao

* Permitem a comunicacao
entre veiculos e infraestrutura

* Proveem servicos de
seguranca, informacao e
entretenimento

* Contribuem para criar um
sistema de trafego inteligente




‘ Desafios VANETSs

* Nobs heterogéneos
« Alta mobilidade dos veiculos
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* Grande variacao da densidade
dos veiculos

* Mobilidade sujeita as restricoes
e condicoes das vias




‘ Caracteristicas sociais

A mobilidade dos veiculos também € influenciada pelo interesses dos
condutores
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‘ Trabalhos Relacionados

[Marco Fiore et al., 2008] Analise de aspectos sociais e definicao das
micro e macro caracteristicas em redes veiculares

Estudo baseado apenas em modelos analiticos

[Liu et al., 2012] Analise social e comprovacao de leis universais das
redes complexas em redes veiculares (fendmeno small world e leis de
poténcia)

Caracteriza a mobilidade de tdaxis no intervalo de 2 horas

[Cunha et al. 2013- 2014] Anéalise de caracteristicas nos traces Sao
Francisco e Zurique

Caracteriza apenas mobilidade de taxiem um dia



‘ Bases Avaliadas

*Helsinque: Working Day Movement Model (WDM)

Mobilidade de 2.000 pessoas foi gerada utilizando veiculos diversos
(carros, 6nibus ou taxis), se locomovendo entre 3 locais distintos
(residéncia, trabalho e pontos de lazer), ao longo das 24 horas do dia,
dentro de um intervalo de 1 semana Util

®Roma: 320 taxis na regiao central da cidade

Registros foram coletados durante 4 semanas em 2014



' Bases Avaliadas
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' Metodologia

Grafos Temporais
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' Densidade versus Componentes
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‘ Vértices versus Vizinhos
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‘ Vértices versus Vizinhos

(a) Helsinque real. (b) Helsinque aleatorio. (c) Roma real. (d) Roma aleatorio.



‘ Mundo Pequeno
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‘ Mundo Pequeno
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‘ Semelhanca de Contatos
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‘ Semelhanca de Contatos
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‘ Semelhanca de Contatos

Sobreposicdo  Persisténcia de

Trace Topolégica Arestas Classe
Helsinque Social Social Amigos
Roma Social Aleatdrio Conhecidos

[Vaz de Melo et al | Recast: Telling apart social and random relationships in
dynamic networks - MSWIM 2013



‘ Correlacao entre Métricas

Correlagao de Pearson Correlagédo de Pearson
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‘ Aplicacoes em VSNs
*Densidade de arestas e distancia -> deposicao de ponto de
acesso para melhorar a cobertura da rede

®Protocolos de comunicacao cientes da variacao do trafego e da
probabilidade de encontros entre os veiculos -> grau dos nds

©Coeficiente de agrupamento e sobreposicao topologica -»>
identificar condutores com interesses semelhantes, que visitam os
mesmos lugares

@Historico de visitacao -»> criar aplicativos para sugestao de
destinos



‘ Conclusoes

©Durante a andlise das bases, foi possivel identificar caracteristicas que as
definem como redes sociais

©Diversas métricas analisadas mostraram a existéncia de grupos de
veiculos formando comunidades de pessoas com rotinas semelhantes e
interesses comuns (veiculos que frequentam os mesmos lugares nos
mesmos periodos do dia)

©Cenario Helsinque: caracteristicas de uma rede de amigos - grupos de
pessoas que se encontram com uma certa frequéncia

©Cenario Roma: caracteristicas de uma rede de pessoas conhecidas -
grupos de pessoas que compartilham interesses, mas seus encontros nao
sao frequentes



‘ Trabalhos Futuros

*Pretende-se avaliar os resultados das interacoes entre os veiculos do
ponto de vista espacial (veiculos versus locais visitados)

@Avaliar outras bases com um nimero maior de veiculos em
circulacao

©Pode-se estender esse trabalho buscando aplicar o uso das métricas
para o projeto de novas solucoes para redes veiculares.
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